Inteligencia artificial y.la »
implementacion de Machine Learnnju_;jI
para el analisis de'series de tiempo,
La inflacion en Guatemala



Preguntas de investigacion?

;Son eficientes los métodos econométricos = = i ¢
tradicionales para el analisis y prediccionen "+~ - .
series de tiempo? S [ :

¢;Son mejores los metodos de Machine Learning
para el analisis de series de tiempo?

¢Los metodos de Machine Learning reemplazan
a los métodos econometricos convencionales?




:

Objetivos

Entender la ldgica de Machine Learning como inteligencia / '/ &
artificial y como esta puede ser utilizada para mejorar el { all's./ &
de la informacion que se obtiene de los datos al reconocery = .

aprender de los patrones para finalmente mejorar la estimacion I

de los modelos y los prondsticos que se obtienen en base al

aprendizaje de la informacion empirica
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Introduccion

pPN
Metodos aceptados por la comunidad: . - .

mportancia de los pronosticos

Relevancia del Machine Learning
Material de apoyo
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Recolecciony
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Seleccion del modelo Evaluacion
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Modelos

ARIMA(2,0,0)
Auto-ARIMA
SARIMAX(1,1,0)(0,0,0)0
SARIMAX(1,1,0)(1,0,0)12

Linear Regessmm
Random Forest -
Long Short Term
Memory




B ¢ Prediccion (en porcentaje)

=
Mes ARIMA Auto-ARIMA SARIMAX Observ T/

Junio | 6.33 6.33 1.05 1. 55

Julio 1 6.50 6.65 1.31 8. %6.

/.\
= .
| I

N Agosto | 6.52 6.66 1.52 tbd




Inflacion




7 ® RM5E

ARIMA

Auto-ARIMA

SARIMAX

P

 0.006589

|

0.008785

0.008171\7,

4




Bagging Boosting

Parallel Sequential

ENSEMBLE




Modelos

ARIMA(2,0,0)
Auto-ARIMA
SARIMAX(1,1,0)(0,0,0)0
SARIMAX(1,1,0)(1,0,0)12

Linear Regessmm
Random Forest -
Long Short Term
Memory




7 ® RM5E

Linear Regression Random Forest

0.006412 0.006959

= s










Modelo # de veces mejor LSTM
PN
ARIMA 30 u
Auto-ARIMA 41
SARIMAX 38
Random Forest 32

Linear Regression







Conclusiones

El modelo LSTM fue
considerablemente mejor.

L0os métodos de Machine Learning
oresentan mejoras para la estimacion

|a posibilidad de integrar los modelos






Anexos

Cadigo

ajuste de los modelos econométricos y de Machine Learning con la herramienta de Python

presentado en un Jupyter Notebook . P .~ . .
Creacidn y ajuste de modelos Arima, Sarimax, auto-Arima, Linear Regression, Random Forest con | [ )
respectivos RSME utilizando anaconda version 3.9.7:
https://github.com/kcjalvarado/TimeSeries-Econometric-and-ML-methods- 1

/blob/main/Notebook.ipynb
Creacion y ajuste del modelo LSTM utilizando python version 3.8.10:
https://github.com/kcjalvarado/LSTM-ML-Python/blob/master/Notebook.ipynb



iGracias por su
)jencién!

ip ¢Alguna pregunta o
comentario?
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